APLICACOES DA ECONOMETRIA ESPACIAL AO RESULTADO DA ELEICAO
PRESIDENCIAL DE 2010 EM SANTA CATARINA

Chantods Guilnerme Antunes Mariani; chantos.maridit@ail.com

Universidade Federal do Rio Grande do Sul

RESUMO: O presente artigo tem por objetivo verificar, afsvdo emprego de instrumentos econométrico-
espaciais, se existedusters de municipio no estado de Santa Catarina quehzdiin da mesma preferéncia
eleitoral nas elei¢cdes presidenciais de 2010. Desseeira, torna-se possivel identificar quais seda redutos
eleitorais dos principais candidatos a Presidetd&mo também encontrar evidéncias acerca de umtdefei
multiplicador” de campanhas eleitorais regional@mduma vez que a correlacdo espacial no desempenho
eleitoral de cada candidato nos municipios catase® poderia implicar na existéncia de zonas deianut
influéncia entre municipios, onde um melhor desethpeem determinada cidade poderia resultar em també
melhor desempenho nas cidades vizinhas, decordentin processo de interacdo social dos individesses
locais. Para tanto, sdo apresentados os conceitosriblagdo espacial e a metodologia utilizada patar os
dados que padecem desse fendbmeno. Apos, € reakzddapecdo dos dados eleitorais dos municipios
catarinenses para a identificacdo de possiveidpadispaciais na votacdo dos candidatos a presidéomo
também uma andlise descritiva de dados sécio-edon$ndosclusters formados, onde se conclui que a
dependéncia espacial da votacdo dos trés prindpaididatos € bastante elevada, possibilitandwisadi do

estado em trés grandes zonas de influéncia: de#es), centro-leste (Serra) e litoral (Marina).

PALAVRAS-CHAVE: elei¢bes presidenciais, econometria espacial, Sattaina.
AREA TEMATICA: METODOS QUANTITATIVOS

1) INTRODUCAO

A influéncia das especificidades regionais nos ltedas de uma eleicdo é um fato
indiscutivel e de magnitudes muito relevantes. &wdda “geografia eleitoral” é justamente a
area que busca identificar os motivos que levamnalgartidos e candidatos a receberem
maior apoio eleitoral em certos locais, tendo cdrase a andlise de diversos fatores que
relacionam-se entre si de modo complexo (SOAREE&RHON, 2008, p. 275). Logo, dadas
as condicdes econOmicas, sociais e culturais pabelscidas, certos candidatos ja se
sobrepdem aos outros antes mesmo de iniciada aacAmgleitoral, o que afeta radicalmente
as estratégias a serem adotadas por cada candigiaiate o periodo de campanha. Deste
modo, a identificacdo de regibes geograficas gjanssimpaticas ou resistentes a imagem de
um candidato é crucial para que este entenda qualié base de eleitores.



Nesse sentido, outro fator intimamente relacior@@ochamado grau de interacdo de
uma sociedade, e o0 modo com o qual se d4 a comépi@transmissdo do conhecimento

entre seus integrantes. Conforme STORNI, T. (2010):

As interagdes que ocorrem naturalmente no decueso abnversacdes
possibilitam os individuos e os grupos a se tomargis familiarizados com
objetos e idéias incompativeis, e desse modo pldr com elas. (...)
Através dos contatos e trocas de idéias, os ingdigidse identificam e
formam opinides que podem ser partilhadas, adgariconsisténcia, pela
maior revisao dos diferentes pontos de vista. (SYIQR)10, p.49).

Portanto, conforme este mesmo autor, existiria umultiplicador social” em
determinadas localidades, o qual exerceria, dedtroambito eleitoral, a ampliacdo da
influéncia das idéias de certos candidatos viaagéo entre os individuos em cada sociedade.
Ou seja, a partir de um impulso inicial, seja gxisitivo ou negativo do ponto de vista de
cada candidato, fatores inerentes a esse muldpliciratariam de disseminar esse novo
conhecimento, 0 que por sua vez acaba influencidirétamente a construcéo do voto por
cada individuo. Logo, seria possivel especular dada a proximidade entre 0s municipios
como fator propulsor da interacdo social entre eass Sndividuos, haveria a tendéncia de
regides contiguas apresentarem padrdes semelldtadto, que por sua vez resultaria em
algum grau de correlagéo espacial na votagdo npahidos candidatos e padrdes espaciais do
voto.

Nesse contexto, este trabalho visa verificar, zatildo técnicas de econometria
espacial, a validade da hip6tese de existéncieludgers de municipio no estado de Santa
Catarina que partilharam da mesma preferénciaoedinas eleicbes para a Presidéncia da
Republica no ano de 2010. Para tanto, foram caletgoara cada um dos 293 municipios
catarinenses, o total de votos validos no primegirmo® dos principais candidatos a
presidéncia, a saber: Diima Rousseff (PT), JoséaS&SDB) e Marina Silva (PV). Desta
maneira, inicialmente sdo apresentados 0s conceitasétodos economeétrico-espaciais
utilizados. ApGs, sao analisados os resultadosagoatam para um alto grau de correlagéo
espacial na votacdo de todos os candidatos. Pgrbiisca-se montar um perfil sécio-
econdmico doslusters eleitorais formados, através do qual podemos earifjue, em média,
0S municipios mais simpaticos a candidata do PVrindaSilva, sdo aqueles de maior
populacdo e com maior poder econémico, em geradduis no litoral; para a candidata do
PT, Dilma Rousseff, o0 melhor desempenho relativalese em municipios pequenos, mais

! Disponivel no site http://www.tse.gov.br/intereégicoes/eleicoes_2010.htm



pobres, de localizacdo mais proxima a fronteira eoArgentina, e com maior dependéncia
do programa Bolsa-Familia; ao passo que para adatodlosé Serra do PSDB, vencedor das
eleicdes presidenciais no estado, os municipios fgueam umcluster de alta votacéo
localizam-se na regido centro-leste, em geral dgpigg@-médio porte e, apesar do P8
capita médio ser menor que o encontradochester de alta votagdo da candidata do PT, sdo

menos dependentes do programa Bolsa-Familia.

2) METODO DE ANALISE EXPLORATORIA ESPACIAL
2.1) O Fenbmeno da Dependéncia Espacial

Conforme LESAGE, J. P. (1998), o fendbmeno da depacid espacial entre as

observacdes de uma determinada amostra pode selifcado da seguinte maneira:

vi=f(y;)i=1.,nj#i (1)

Ondey; ey; denotam as observagoes dos dados nas localidadesespectivamente. Logo,
a expressao (1) implica que o valor da variavel temespaco (regido) serd funcdo das
observacdes de outrosspacos (regides) da amostra, evidenciando a dapendéncia dos
dados seccionafs Alternativamente, CHIARINI, T. (2008) represer#a existéncia de

autocorrelacao espacial tal como segue:

Covly, y;] = Elyiy;] —Elyil- Elyi] #0, j#1i 2)
Portanto, sendo a covariancia entre duas obsewvaigostas no espaco diferente de zero, ha
a evidéncia de dependéncia espacial entre elas.0Bgrropositos deste estudo, temosygue
representa o percentual de votos validos atinggdo gandidato no municipig ao passo que

y; assume os percentuais de votos validos obtidosgter mesmo candidato em todas os

municipios definidos como vizinhos.a

2 Conforme observa CHIARINI, T. (2008), por muitanigo a dependéncia espacial das observacdes ers-corte
transversais foi desprezada pelos econometristifydo este que, para alguns autores, pode seideado
como a “idade das trevas” da econometria. Entr@ta@m todo grau de associacdo entre observag@Espago
torna-se problemético do ponto de vista da estimad® modelos confiaveis. Segundo MENCKEN, F;
BARNETT, C. (1999), autocorrelacdo espacial represea identificacdo de maior associacdo entre as
observacfes do que a normalmente esperada; owatejeerto ponto o grau de dependéncia espacial pled
fato, ser negligenciado.



Neste ponto, uma das questbes que emergem nanérata de dados onde ha
dependéncia espacial é justamente a forma coml aepdarepresentada a localizacéo espacial
das observagbes da amostra. Para LESAGE, J. P8)(BAANSELIN, L. (2002), a
representacdo espacial das observacdoes pode dead®aatravés de uma matriz de
ponderacgdo espacial, cuja construcdo da-se pealthasie um critério, normalmente distancia
ou contigtiidade, sendo possivel ainda um terckaseado em “distancias econbmicas” entre
as regides

Entretanto, o presente trabalho adotard comaioritie representacdo espacial apenas
a contigiidade entre as observacdes. De acordo AAMSELIN, L. (2002), a matriz de
ponderagcdo espacial baseada no critério de cosidéiientre as observacfes € uma matriz
simétrica de ordemm X n que tem por objetivo identificar as regides viaisha cada
observacao do conjunto den observacdes da amostra. Para tanto, atribui-séoo 14 para
todos os elementos na linheizinhas a observacédpe “0” para todas as outras observatdes

Contudo, conforme LESAGE, J. P. (1998) ha uma andiersidade de critérios
possiveis para a definicdo da vizinhanca de umaredsio, sendo que nenhum destes pode
ser definitivamente certificado como melhor quer@ubeste ponto, segundo ANSELIN, L.
(2002), o fato do critério para a escolha da maser definido arbitrariamente pelo
pesquisador é apontado como a maior fraqueza detsaologia.

Porém, para este trabalho, optou-se pelas dedisidé contigiiidade do tipo “rainha”

(queen contiguity), de primeira orderf. Logo, sejaw;; um elemento da matriz de
contiguidadeW; através da definicdo de contiglidade do tiponhaf, teriamosv;; = 1 para

toda observagdpque compartilhe um mesmo lado ou um mesmo vestioe a observacao

ew;; = 0 para todas as outras. Através da figura abaixdemos representar a contiglidade

do tipo “rainha”, onde as setas representam ogsedifes sentidos em que se considera a
vizinhanga da regiéo (5):

3 Para mais informacdes a respeito das diferentemima de construir a matriz de ponderacdo espaeil
ANSELIN, L. (2002) e LESAGE, J. P. (1998).

* Por convencao, cada elementdio é vizinho de si préprio, tornando todos os etews da diagonal principal
da matriz iguais a zero. (ANSELIN, 2002)

® Para uma maior discussdo a respeito dos critérimoblemas de especificacéo, ver ANSELIN, L. (3082
LESAGE, J. P. (1998).

® Por contigiiidade de primeira ordem nos referinpenas a vizinhos imediatos. Ao tratarmos de coruligii

de ordens maiores, também estariamos levando ema eonnfluéncia dos vizinhos dos vizinhos (para
contigliidade de segunda ordem), e assim sucessitame



FIGURA 1: Contiguidade do tipo “rainhe
FONTE: Elaborado prépria adaptada de CHIARINI, T. (2008)

Como exemplo, podemos montar a matriz de contig@idde primeira ordem para cinco
municipios catarinenses, onde da 12 a 52 linhalaoddo representados, respectivamente as
cidades de Forquilhinha, Meleiro, Morro Grande, &ldMeneza e Sideropolis. O mapa destes
municipios é dado abaixo:

FORQUILHINHA

FIGURA 2. Exemplo de contigliidadnos municipios de San
Catarina.
FONTE: Elaborado prépria com software TerraView 3.3.1.

Dessa forma, sej@® a matriz de contigiiidade de 12 ordem, conformeitério “rainha”
associada a figura acima:
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Para facilitar a interpretacdo dos resultados posts, a matriz de ponderacdo espacial
usualmente é padronizada pelas linhas. Confornmear®NSELIN, L. (2002) cada elemento
da matriz acima pode ser reescrito da seguinteaform

Wij

vy

Desta forma, definama®® como matriz de pesos espaciais na sua forma paddan

FORQUILHINHA
MELEIRO
MORRO GRANDE
NOVA VENEZA
SIDEROPOLI¢

0.00 0.33 0.00 0.25 0.00\ FORQUILHINHA
/0.50 0.00 0.50 0.25 0.00\ MELEIRO
C&o =1 0.000.330.000.25 0.00 | MORRO GRANDE
0.50 0.33 0.50 0.00 1.00 | NOVA VENEZA
0.00 0.00 0.00 0.25 0.00/ SIDEROPOLIS

2.2) O Coeficiente I-Moran Global e Local

Para a mensuragdo do grau de associagao espaaahstrucédo dos clusters eleitorais
dos candidatos a Presidéncia da Republica no estadSanta Catarina, foi escolhida a
estatistica I-Moran. No seu formato global, tahtstica visa representar o grau de associacao
espacial entre as observacdes de uma amostrarnde fue — definida no intervalo [-1,1] —
guanto mais proximo do limite superior, maior sergrau de associacado espacial entre as

observacfes, indicando a possivel ocorréncia deogpeneidade entre regides vizinhas; em



contrapartida, quando a estatistica | estiver pméxide -1, maior sera o grau de
dissimilaridade entre estas regides; finalmeniaoaimidade de zero implica a inexisténcia
de dependéncia espacial para aquela vafidv€ormalmente, calcula-se tal estatistica da

seguinte maneira:

n ZiZj(xi—f)(xj—f)

= i Wij 2i(x; —%)°

Onde n representa 0 numero de observacdes da arﬁps;raxj sdo os valores para as
observacfes e j da variavel que se busca identificar a existédeia@ependéncia espacial;
denota a média amostral da variavelw;¢ sdo os elementos da matriz de contiglidade
utilizada.

Conforme aponta ANSELIN, L. (1994) é possivel argéncia de padrbes espaciais
em algumas regides isoladas mesmo que a estagkilzzl aponte para a inexisténcia destes,
ou ainda diferencas entre o padrédo encontrado gomalk regides com o indicado pela
estatistica global. Desta maneira, torna-se negesdasmembrar a estatistica global em
indicadores locais que possam demonstrar as regititsa dependéncia espacial na variavel
estudada é, de fato, observavel. De acordo comtadmé@bordado em ANSELIN, L. (1994)
€ possivel fragmentar a estatistica I-Moran Glaleaimodo a viabilizar a identificacdo das
regides onde existem padrdes espaciais observagersndo um indicador local de
associacdo espacial — LIEA para cada observacdo (regido) da amostra. Dessa,fo
calculo da estatistica I-Moran Local é feito talmosegue:

.n
(x; — X) _
Ii=—— ) wy(x—%)
m; 4
=1

" Dessa forma, sejam X e Y dois padrdes antagdmiassiveis de uma variavel para observacdes disposta
espaco. Uma estatistica I-Moran proxima de 1 etprigaa dizer que regides onde a variavel assupeagiio X
estdo proximas de outras de padrdo X, e regifespeariio Y estdo proximas de outras com mesmo padréo
Caso a estatistica I-Moran esteja proxima de glfes onde a varidvel assume o padrdo X estariéxinpes de
outras com padréo Y, e vice-versa; ao passo quetatistica proxima de zero indicaria que ndo setiftEam
associagoes de (X-X), (Y-Y), (X-Y) ou (Y-X).

8 No caso, 293 observacdes, correspondentes a madasumunicipios catarinenses.

° Neste caso, s&o os elementos da matriz bin&isém a padronizacdo das linhas).

Do inglés,Local Indicator of Satial Association.



Ondem, = ¥;(x; —X)/n—1 € o estimador da variancia da variavel na amosiado
constante para todpew;; sdo os valores da matriz de pesos espaciais paailan Portanto,

o cOmputo da estatistica local para todas as cogges da amostra viabiliza a identificacdo
de agrupamentode municipios em Santa Catarina que compartilharmésmo padrao de
associacdo espacial do voto para os principaisidatiod a presidéncia da Republica no ano
de 2010.

3) RESULTADOS

De acordo com a Figura 3 abaixo, é possivel espequianto a ndo-heterogeneidade
de distribuicdo dos redutos eleitorais dos candglatPresidente no estado de Santa Catarina,
0 que traria evidéncias para a existéncia do fendnue correlacdo espacial. Através da
separacao dos municipios em quartis, foram crisdgsmapas, um para cada candidato, onde
torna-se viavel verificar quais as regides de miadlesempenho eleitoral destes.

iy
5 3
Dilma (PT) 'ﬁih - Serra (PSDB)
[ até 38,7% 3 . Até 37,7%
[138,7% - 45,8% p o [137,7% - 42,9%
g P

[0 45,8% - 54,3% ! 42,9% - 50,1%
B Mais de 54,3% o 4 Bl Mais de 50,1%

Marina {(P¥)
[ ]Até 5,3%
[15,3% - 7,3%
[ 7,3% - 10,8%
M rais de 10,8%

FIGURA 3: Municipios por quartis, de acordo com a votacddiilena (acima e a esquerda), Serra (ac
e a direita) e Marina
FONTE: Elaborado prépria com dados do TSE e softwareaVesw 3.3.1.



Fica evidente que a votacdo da candidata do PTnéae a esquerda) foi muito mais
expressiva na regido oeste do estado, onde pratitamtodos os municipios das
microrregides Chapecd, Xanxeré, Concordia e Saoudlligo Oeste se concentram nos
guartis mais elevados. Em contrapartida, ao nosemas para o leste de Santa Catarina,
vemos que a influéncia da candidata petista dimsignificativamente; de fato, nos mais
importantes municipios catarinenses, como Floriali@pJoinville, Tubardo, Criciima e
Lages, o desempenho da candidata Dilma Roussefbastante inferior ao do principal
adversario, o que foi decisivo para a obtencagdaas 38,71% dos votos validos no estado.

De modo esperado, na regido centro/leste o rdsulta candidato do PSDB (acima e
a direita) foi bastante expressivo. Nos municigiesRio Negrinho e Campo Alegre no norte
catarinense, e em cidades da microrregidao Seti@aaomo Sao Joaquim, Capéo Alto e Bom
Retiro, candidato atingiu mais de 60% dos votoslwal Ademais, se destaca que, a depender
dos resultados na maioria das cidades de grande gerSanta Catarina, como Joinville e
Blumenau, o candidato do PSDB se elegeria ja mogim turno.

Contudo, um resultado interessante emerge dasardds resultados do percentual de
votos validos atingido pela candidata Marina Silda,PV (abaixo). Ainda que em nenhum
municipio ela atinja percentual necessario pasm isegundo turno, € surpreendente verificar
o grau de aceitacdo das propostas da candidatenemne leste catarinense, onde fica visivel
um corredor de municipios litoraneos situados noartg mais elevados. Neste ponto,
destaca-se o resultado da candidata do PV em idqidis — o maior da candidata no estado
— que alcangou a marca dos 28,7% dos votos vallliesn da capital, em S&o José e
Criciima a candidata obteve a preferéncia de nea08o do eleitorado.

Ao analisarmos d/loran scatterplot e o indice de associagdo espacial para a votagdo
dos trés candidatos (Figura 4) verificamos queessgmtuais por eles obtidos nos municipios
catarinenses possuem alto grau de dependénciaaspando 0,5117; 0,3729; e 0,5230; os
indices obtidos por Dilma, Serra e Marina, respantente. Tal resultado aponta para a
existéncia de padrdes espaciais locais na votagiiesl candidatos nos municipios
catarinenses, 0 que nos leva a especular acericdluincia dos componentes regionais na
determinagao dos resultados deste embate elanoedtado.
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Moran's I=0.5117 Moran's I=0.3729

W PT
W_PSDB

PT  PSDB
Moran's I=0.5230

W_PV

PV

FIGURA 4: Estatistica de Correlacdo Global (I de Moran) aretacéo d
Dilma (acima e a esquerda), Serra (acima e aaireiMarina.
FONTE: Elaborado prépria com dados do TSE e softwaré@eo

Fragmentando as estatisticas globais em indicadooais de associagdo espacial,
obtemos a Figura 5, a qual nos permite verificaaigjdoram os redutos eleitorais dos
candidatos a Presidéncia do Brasil no estado da Eatarina. Dessa forma, ao tomarmos os
pontos que estdo situados nos primeiros quadradbss Moran scatterplot acima,
identificamos aqueles municipios com alto percdmtaasotacdo de cada candidato e que sé&o
vizinhos a outros municipios com alto percentualvdeacdo deste mesmo candidato (alta
votacdo — alta votacdo). Para o segundo quadreemt®s o padrao (alta votacdo — baixa
votagao), ao passo que para o terceiro e quartirajuas imperam os padroes (baixa votacao

— baixa votagéo) e (baixa votagao — alta votagésepectivamente.
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FIGURA 4: Mapa declusters para a votacdo de Dilma (acima e a esquerda), Gmrima e a direita)
Marina.
FONTE: Elaborado prépria com dados do TSE e softwareaVegw 3.3.1.

Como esperado, a inspecéo visual da Figura 4nglieai oscluster s eleitorais da entao
candidata Dilma Rousseff nos mostra que o oesigigahse €, de fato, uma regido de grande
influéncia do PT no estado. Para o candidato Jes& &ota-se que ha um grardiester do
tipo (alta votagdo — alta votacdo) que compreesdaunicipios do centro-sul catarinense, ao
passo que 0s municipios da faixa litoranea do estacham uncluster eleitoral da candidata
Marina Silva, do PV.

A Tabela 1 abaixo sintetiza alguns dados desostdosclusters formados, de modo a
possibilitar a elaboracdo de um perfil-sécio econdnde cada grupo de municipios. Dessa
forma, as colunas “POP”, “MUN”, “POP MED”, “BF/POPIFRJ” e “PIBPC” representam,
respectivamente: a populacéo totaldlaster; o nimero de municipios que formam aquele
grupo; a populacdo média dos municipiosldster; o valor total recebido pelas familias dos
municipios através do programa Bolsa-Familia, iket@do pela populagéo total do grupo de
municipios; o Indice Firjan de Desenvolvimento Mupal relativo ao ano de 2007
ponderado pela populacdo de cada municipidwiter; e o PIBper capita dosclusters.
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PADRAO PARTIDO POP MUN POP MED BF/POP IFRJ PIB PC
PT 595.480 a7 12.670 R$ 3,19 0,746 20.333

Alto-Alto PSDB 951.885 41 23.217 R$ 2,22 0,753 19.613
PV 2.903.309 48 60.486 R$ 1,49 0,782 23.054

PT 1.965.210 a7 41.813 R$ 1,67 0,777 24.354

Baixo-Baixo PSDB 462.959 35 13.227 R$ 3,32 0,750 21.541
PV 319.766 37 8.642 R$ 3,94 0,672 16.426

PT 22.114 2 11.057 R$ 5,07 0,637 18.872

Baixo-Alto PSDB 112.683 7 16.098 R$ 3,15 0,624 9.850
PV 103.893 10 10.389 R$ 2,24 0,698 13.784

PT 30.153 3 10.051 R$ 1,72 0,697 15.977

Alto-Baixo PSDB 36.399 2 18.200 R$ 3,13 0,679 12.343
PV 430.327 8 53.791 R$ 1,92 0,777 21.985

PT 3.577.574 194 18.441 R$ 2,10 0,740 18.348

N&o-Significativo| PSDB 4.626.605 208 22.243 R$ 1,89 0,755 20.816
PV 2.433.236 190 12.807 R$ 2,55 0,724 17.848

TABELA 1: Dados descritivos dcclusters eleitorais dos candidatos a Presidé
FONTE: Elaborado prépria.

Analisando os dados referentes dasters do tipo “alto-alto”, verificamos que os trés
possuem um namero semelhante de componentes. Goottamanho médio dos municipios
difere substancialmente; nota-se que 0s municipiesse classificam no grupo “alto-alto” da
candidata do PV possuem uma populacdo média deopmais de 60 mil habitantes,
enquanto para o candidato do PSDB e a candidalT da média encontra-se ao redor de 23
mil e 12 mil habitantes, respectivamente. Esse dadanostra uma caracteristica interessante
do eleitor das grandes cidades, que mais resistet@rdéncia de bipolarizacdo das eleicbes
presidenciais entre PT e PSDB, buscou uma tengieiyaepresentada pela candidata do PV.

Ademais, fica evidente que as propostas da caadidarina Silva tiveram maior
aceitacdo naqueles municipios que, em média, s@ rivas. Analisando os dados sécio-
econbmicos doslusters, representados pelas trés ultimas colunas daatabemos que o
indicador “BF/POP” em torno de R$ 1,49 por habidita bastante abaixo do calculado para
osclusters “alto-alto” dos outros dois candidatos; indicadeteeque foi elevado no grupo da
candidata Dilma Rousseff, o que alimenta a hipotiesgue o programa Bolsa Familia tem
forte impacto eleitoral. Complementarmente, o iedie desenvolvimento municipal e o PIB
per capita do grupo da candidata do PV sdo mais elevados emparacdo aos outros dois.
Deste modo, a analise destes dados poderia imglisaas camadas mais pobres da sociedade
de Santa Catarina ainda possuem maior identificapo o Partido dos Trabalhadores,

enquanto as parcelas mais abastadas simpatizano aandidato do PSDB, mas também
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comecam a buscar alternativas que fogem da tradjgéose impos deste o ano de 1994,
guando deu-se o marco fundamental da rivalidadeadei entre PT e PSDB nas elei¢coes
presidenciais. Logo, poderiamos especular que ot@adecrescimento futuro do PV como

partido politico, e continuidade da chamada “onded®” iniciada nas eleicbes de 2010, &
mais danoso ao PSDB do que ao PT, visto que o BY, émicialmente, como competidor nas

classes mais altas; nicho eleitoral que € historcae mais adepto ao PSDB.

5) CONSIDERACOES FINAIS

Através do emprego de técnicas de econometria iagpacpresente artigo buscou
identificar clusters de municipios catarinenses que partilharam da meseferéncia de voto
nas eleicbes presidenciais de 2010. Conforme odtades estimados, fica evidente um alto
grau de correlagdo espacial na votacdo municipatrds principais candidatos a Presidéncia
da Republica naquele ano, o que indica que as iésjakxies regionais sédo fator relevante
para a montagem de estratégias eleitorais pelaslgmr e que pode existir um “efeito
multiplicador” das campanhas eleitorais regional#z visto que a interagdo social entre as
localidades trata de disseminar os ideais de urdidaio, multiplicando o impulso inicial
dado pela campanha.

Apés, desmembrando as estatisticas globais inier@kn calculadas, foi possivel
verificar que a regido oeste de Santa Catarinacpa®r a mais identificada com as idéias da
candidata Dilma Rousseff, do PT; enquanto a reg@&atro-leste formou uncluster de
municipios onde o candidato do PSDB, José Sernevelelevado desempenho. Para a
candidata Marina Silva, a surpresa foi averiguavoa aceitacdo da sua candidatura nas
localidades mais proximos do litoral, que formanam corredor de municipios pertencentes
ao cluser “alto-alto” da candidata. Ademais, ficou evidente distintos perfis socio-
econdmicos doslusters do tipo “alto-alto”: enquanto os municipios desteipp, para a
candidata Dilma Rousseff, sdo em média pequends,pobres e — consequentemente — mais
dependentes do programa Bolsa Familia, para odatediosé Serra e Marina Silva ambos os
clusters apresentam maior populagdo média e melhores immlieadde renda, destacando
ainda que populagéo e indicadores sao ainda masongslhores se tratando do grupo “alto-
alto” da candidata do PV. Portanto, poderiamodigariuma tendéncia das localidades mais
abastadas de Santa Catarina em buscar alternativagsolarizacdo eleitoral existente no
Brasil.
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